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Miksi tekoalylle lnodaan

eettisia ohjeistuksia?

Tekodlvyhuumassa el pidd unohraa, ettd tekodlyyn
liitttwy myos monia ectosid kysvmylzsii.

Llseissa maissa on laaditn tekodlyn eetusid peri-
aatteita ja viitekehvksid, Niitd on kuulemma jo pa-
risensataa kappaletta. Euroopan komissio on myds
aktvoitunut tissd esimerkiksi koulutuksen alucella.

Tutkimuspuolella on listattu useita eettisid on-
gelmia atheutravia tekijiitd. Esimerkiksi tutkija
Brent Mittelstadt kollegoineen on loyvtanyt kousi
ongelmalhsta algoritrmien tuottamaa tulosta, joita
avaan tassd kirjoituksessa konkreettisten esimerk-
kien kautta.

ENSIMMAINEN ON SE, ctté tekoiilyn tuottama tulos voi
olla tilastollisesti oikein laskertu mutta johtopagnik-
set ovat vidria. Tama littyy klassiseen esimerkkiin,
jossa jddtelonsyinnilli ja hukkumiskuolemilla on
vuodesta toiseen tilastollinen vhreys, vaikkei niilld
kaytinnissi ole yhreytti.

Toisekseen tekodlvn tekemd tulkinta vod olla tek-
nisesti oikein ilman minkifnlaista tilannetajua. Eris
esimerkki on kuvanmunnistuksesta, jossa syvidop-
pimisen algoritmi on tulkinnut tsunamia pakoon
juoksevat ithmiset muuten vain rannalla seisoskele-
viksi ihmisiksi. Tekodlyn erds heikkous on kausali-
teetin ja kontekstuaalisnuden tulkinta.

Kolmas eettinen ongelma syntyy heikosta datasta,
Tita nimitetdidn “roskaa sisdiin roskaa ulos”-ongel-
maksi. Heikkolaamisen daran rai rilastollisest liian
plenen otoksen tuottamat tulokset voivat atheuttaa
harhaanjohtavia tullkintoja. Heikolla Ldhtodatalla
saa luotettavuudeltaan heikkoja tuloksia. Esimer-
kiksi pienen nakkikioskin datalla ei voi selittdid koko
Suomen kaupan trendeja. Algoriomi i vol korjata
epdpiteviin datan puutteita.

VINDUTUNUT KOULUTUSDATA ja scn aitheuttama svrjin-
ti on nehas ongelma. Tulokset ovat eparciluja, jos
niissd el huomioida riindvast esimerkiksi vihem-
mistijen piirteitd. Maailmalta on ldytynyt rasistisia
ceimerkkejd jopa suurten teknojittien tekodlyratkai-
susta, Jos koulutusdata edustaa enemmston omi-

naisuuksia, tekodly voi atheuttaa rodellisessa sovel-
tamistilanteessa esimerkiksl rasisosta, uskonnollista
tai sukupuolten tasa-arvoon littvvid syvrjintid.

Sosiaaliset kuplat syntyvit puolestaan siitd, end
algoritmit alkavat suoltaa jollekin kohderyhmaille
titd kiinnostavaa sisaltod. Ryhma alkaa pitid asia-
kokonaisuuksia totena, koska sen jisenet eivat enidd
saa vastakkaisia mielipiteitd ruudulleen. Algoritmit
nayttelevat valillisestt vha suurempaa roolia poliit-
tisen ilmaston svotyvimisessa tal sosigahsessa pia-
toksenteossa, Tatd ilmidtd nimitetdan tutkimuksen
alueella ransformativiseksi efektiksi.

Faudes haaste littyvy kéytetyn datan ja algorit-
mien jfdlitettivyyieen. Ylesest puhutaan “mustista
laatikoista™. Eettisesti kyseenalaisia péadtelmia tai
vinoumia on usein vaikea jaljictdd, koska datakin voi
olla jo lihtokohtaisest ma-
nipuloitua tal vinourunuta
ilman ettd sitd tiedostetaan.
Samoin tekodlyratkaisut ovat
teknisesti monimutkasia. 1i-
siksi syvioppimisessa ei edes
ama tiedeti, miksi kone pid-
tvi johonkin mlokseen. Rat-
kaisuna ndihin peritdfinkin
"selittAvdd” tekodlyd, joka
kykenee liprvalaisemaan pa-
remmin johtopiitdkseen vai-
lutranest muuttujar ja asiat,

EETTISIA ASIDITA voidaan tarkastella tekodlyratkai-
suja suunniteltaessa, sovellettaessa ja tuloksia hyd-
dynnettiessd. Tekodlykeskusteluissakin on noussut
esille kiyvrrdjikeskeinen ldhestymistapa. Helpointa
vksittdiselle hyGdvntdjiorgamsaatolle on varmistaa
kdytertdvian datan laatu ja algoritmien sopivuus va-
littuun kontekstin.

Faikkin kivitOtapauksiin e vilttimatta Inty cet-
tisid ndkékulmia, kun taas toisilla aloilla ne voivat
olla hyvinkin keskeisii. Esimerkkini ovat koulurus-
alat, terveydenhoito, sosiaalityd ja lapsin bttt
palvelut,
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NAKKIKIOSKIN
DATALLA EI VOI
SELITTAA KOKO
SUOMEN KAUPAN
TRENDEJA.
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